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La necesidad de definir una vi-
sion estratégica del desarrollo en
el nuevo entorno nacional ha
generado un replanteamiento
S de los enfoques y métodos de la
SRR ciencia regional."? Este nuevo
UANIL )
=06/ enfoque se ha traducido en un
amplio debate que se presenta
en el contexto de interpretacion
de las nuevas realidades y, por supuesto, en la im-
portancia de lo territorial.
Esta investigacion tiene por objetivo determinar
cémo los factores geograficos pueden integrarse a

la dimension temporal, a través de la evolucion de
la distribucion del ingreso por habitante, a partir
de la evaluacion de la movilidad de las regiones.

La dinamica de la distribucién
del ingreso en México

Es evidente la utilidad de una estimacién no
paramétrica, si se considera que los datos econémi-

El presente articulo estd basado en la investigacion “Externalidades,
geografia y su impacto en las trayectorias de crecimiento de las
economias: un anilisis dinamico de la desigualdad regional en México
a través de procesos morcovianos especiales finitos”, galardonado con
el Premio de Investigacion UANL 2006 en la categoria de Ciencias
Sociales, otorgado en sesion solemne del Consejo Universitario de la

UANL, en septiembre de 2006.
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cos pueden ser extremadamente no-normales, pre-
sentar multiples modas o ser asimétricos, rasgos que
para este analisis serian de gran trascendenciay que
quedarian ocultos si se presentan mediante estima-
ciones paramétricas de las funciones de densidad
que impiden captar estas caracteristicas (por ejem-
plo, mediante un modelo unimodal).* Los anilisis
de convergencia mas recientes han optado por la
estimacion no paramétrica de funciones de densi-
dad como representacion de los datos porque tie-
nen la ventaja de no obligar a efectuar supuesto
alguno sobre la distribucion.”

En el caso de esta investigacion, y para caracteri-
zar la evolucion entre 1984 y 2004 de los ingresos

# La caracterizacion de clubes de convergencia puede llevarse a cabo al
estimar funciones de densidad para la distribucion del ingreso per capita
de las areas geoestadisticas y analizar sus eventuales caracteristicas de
multimodalidad. Quah,** Bianchi’ y Jones® concluyen bimodalidad para
los ingresos internacionales, es decir, demuestran la existencia de dos
clubes de convergencia.

" El enfoque de la estimacion paramétrica, a partir de una familia de
funciones de densidad paramétricas f (-|0) como la normal N( w,0?),
donde 6 =( u,0%), el énfasis estd en obtener el mejor estimador g de 0,
sin embargo, en el caso no paramétrico se trata de obtener un buen
estimador de toda la funcién de densidad f'(*).

*Facultad de Economia, UANL.
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por habitante de las 2,442 dreas geoestadisticas de
México, se eligi¢ el suavizado kernel, pues es un
método aplicable en un buen numero de situacio-
nes, sus propiedades se entienden con facilidad y
la discusion de las mismas permite comprender
mejor otros métodos de estimacion de densidad.
Ademas, como lo sefialan Walter y Blum? y Terrell
y Scott,® practicamente todos los algoritmos no
paramétricos son, asintéticamente, kernel.

De acuerdo con las estimaciones realizadas, en
comparacion con 1984, en 2004 un mayor niime-
ro de areas geoestadisticas tuvo un ingreso por ha-
bitante inferior a 70% o superior a 150% de la
media nacional. Asimismo, mientras que en el pe-
riodo inicial la moda se ubic¢ alrededor de la me-
dia, en el ano final se observa la persistencia de
una segunda moda cercana a 1.5 veces el valor del
ingreso per cdpita promedio en México. Esta moda
secundaria puede reflejar la presencia de un grupo
importante de municipalidades que tiende a con-
verger hacia un nivel inferior del resto de las regio-
nes, o bien, a cierta divergencia de las regiones muy
ricas.

Las funciones de densidad sugieren una polari-
zacion progresiva de los ingresos por habitante de
los municipios mexicanos en torno a dos polos lo-
cales. Distintos indices pueden calcularse para apre-
ciar los niveles de desigualdad en el pais. En este
caso, la deteccion de un esquema de polarizacion
requiere apreciar las iniquidades, tanto en el nivel
global como en el estrato local. Como lo sefialan
Esteban y Ray’ y Wolfson,! la polarizacion no pue-
de medirse por el indice de Lorenz o sus derivados
pues, en efecto, no permiten distinguir entre la
convergencia hacia la media global de la distribu-
cion y la convergencia hacia dos polos locales.© Por
consecuencia, se utilizara el indice de polarizacion
de Esteban y Ray (ER).

La evolucion del indice ER de los dos polos de
regiones para los anos 1984-2004 constata que hubo
un ligero aumento de la polarizacion en el perio-
do. Hubo un notable decrecimiento entre 1985 y
1991; sin embargo, desde entonces la polarizacion
no pudo descender por mas de dos afios consecuti-

¢ En este caso, el primer polo de regiones esta conformado por aquéllas
en situacion de pobreza, segiin su consumo por habitante (79% del
total) y el segundo por el resto. Véase Wodon, Q. et al.'’
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vos. Globalmente, estos resultados indican que la
polarizacion persiste entre las areas geoestadisticas
con ingresos por habitante elevados y las de ingre-
sos por habitante modestos.

Convergencia y procesos de Markov:
resultados empiricos para México

Quah! propone analizar la dinamica de las
disparidades regionales y demuestra cémo las tra-
yectorias de crecimiento de las regiones pueden
modelarse con base en una cadena de Harkov.¢

Para modelar las trayectorias de crecimiento de
las 4reas geoestadisticas de México, es imperativo
discretizar la distribucion del ingreso normalizado.©
Para estimar la anchura del intervalo 6ptima, se
utilizard el método propuesto por Freedman y
Diaconis.!

De acuerdo con los resultados de este estima-
dor, se clasificaron las 2,442 areas geoestadisticas
de México en cinco clases de ingreso distintas: (1)
ingresos por habitante menores a 65% de la media
nacional, (2) entre 65y 95% de la media, (3) entre
95y 110% de la media, (4) entre 110y 125% de la

media y (5) ingresos por habitante mayores a 125%

Tabla I. Matriz de transicion del ingreso normalizado.

1 2 3 4 5 Numero de

<65%  <95%  <110% <125% >1250 || OPservaciones

1 0.959 0.041 0.000 0.000 0.000 10,798
2 0.047 0.865 0.087 0.000 0.000 9,223
3 0.000 0.095 0.822 0.083 0.000 9,959
4 0.000 0.000 0.123 0.796 0.081 8,786
5 0.000 0.000 0.000 0.073 0.927 10,074

4Véase Chung,'? Kemeny y Snell,'® Berchtold' Pellegrini'® y Guerrero
Compean,'® para la definicion de un proceso markoviano estacionario
de primer orden, asi como su matriz de transiciéon asociada.

© La manera de hacerlo varia segun los autores: para Kangasharju,'’
Kawagoe'® y Aalmas,'® éstas se determinan de tal manera que haya
cierta homogeneidad entre ellas, definiéndose sus limites en funcion
de la media nacional. No obstante, como lo sefialan Quah,* Magrini*
y Bulli,?! una discretizacion arbitraria de la distribucion subyacente,
que es continua, puede provocar importantes distorsiones al ser un
estimador no paramétrico crudo de la funcién de densidad de
probabilidad. Dado este inconveniente, se optd por descartar esta
opcion.

f Se estimaron cadenas de Markov utilizando alternativos limites de
discretizacion y considerando mayores y menores numeros de clases;
empero, los principales resultados obtenidos en este apartado no
sufrieron mayores cambios.
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de la media.f

La tabla [ contiene la matriz de transicion entre
1984 y 2004, que presenta las estimaciones de las
transiciones en la distribucion del ingreso normali-
zado en pesos de 1993.

Durante las 20 transiciones se presentaron
10,798 ocurrencias de un drea geoestadistica, que
tuvo un ingreso per capita menor a 65% de la me-
dia nacional (primer renglon de la matriz). La ma-
yoria de estas regiones (95.9%) permanecio en esta
clase al final del afo (celda-1,1- de la matriz), mien-
tras que solo 4.1% ascendio a la clase inmediata
superior (celda -1, 2- de la matriz). Notese que las
probabilidades de transicion en la diagonal princi-
pal son relativamente elevadas. Asi, si una region
se encuentra en una clase determinada, la probabi-
lidad de mantenerse en la misma clase al afo si-
guiente es de al menos 79.6% (celda -4, 4- de la
matriz de transicion). Es interesante observar como
los elementos de la diagonal principal dominan,
especialmente los de las clases extremas. Estos re-
sultados indican que ni las regiones mas pobres ni
las mas ricas modifican su posicion relativa en el
tiempo. En términos de funciones de densidad,
estos resultados indican que las colas de la distri-
bucion en el afio final estin compuestas por las
mismas regiones que en el afio inicial. Ademads, no
se detectan cambios espectaculares de afo a afo.
Efectivamente, el resto de probabilidades estricta-
mente positivas se encuentran tnicamente alrede-
dor de la diagonal.

Para analizar la velocidad en la que las regiones
se desplazan en el seno de la distribucion, la matriz
de tiempo promedio de primer desplazamiento,
representada en la tabla II, permite examinar la flui-
dez de las transiciones. Obsérvese que los elemen-
tos de la diagonal son tiempos promedio de primer
retorno, donde el primer retorno implica perma-
necer o regresar a una clase luego de haberla deja-
do en el primer afio. Por ejemplo, considérese un
drea geoestadistica ubicada en la clase de ingreso
mas baja: en promedio, el numero de afios que le
tomaria ascender a la clase inmediata superior es
de poco mas de 26 anos. Para llegar a la clase me-
dia requeriria de mas de 54 anos; 106 afos para
alcanzar la cuarta clase y jdos siglos para pertene-
cer a la clase mas rical; en cambio, sélo son preci-
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Tabla II. Matriz de tiempo promedio de primer

desplazamiento.
1 2 3 4 5

<65% <95% <110% <125% >125%
1 4.072 26.067 54.198 105.902  199.553
2 80.089 4.433 28.131 79.835  168.487
3 111.670 31.581 4.853 51.704  140.356
4 135.753 55.664 25.949 5.584 88.652
5 150.638 70.548 40.833 14.884 6.956

sos cuatro anos para regresar a la clase de ingresos
mas bajos luego de haberla abandonado el primer
ano.

Es importante destacar que los movimientos
ascendentes son mds lentos que los desplazamien-
tos a la baja, especialmente para las clases de ingre-
sos mas elevados; es decir: a las regiones de bajos
ingresos les cuesta mucho mas trabajo
incrementarlos y, al mismo tiempo, dificilmente las
regiones de las clases altas veran sus ingresos redu-
cidos en el tiempo.

Como la matriz de transicion es regular, conver-
gerd hacia una matriz limite pg*de rango 1, en la
que todos los renglones son equivalentes a la distri-
bucion ergédica, interpretada como el equilibrio
regional de largo plazo de la distribucion del ingre-
so en el sistema regional y, por tanto, sirve para
detectar las distintas formas de convergencia pre-
sentes entre las dreas geoestadisticas estudiadas en
el periodo. La distribucion ergodica del ingreso se
presenta en la tabla III.

La distribucion ergddica estd concentrada alre-
dedor de la media, lo que indica cierta convergen-
cia hacia la misma. Esta concentracion se debe en
particular al hecho de que la proporcion de regio-
nes pertenecientes a clases de ingresos elevados se
reduce en comparacion con la distribucion inicial.
La tabla III evidencia de igual forma una trampa de

Tabla III. Distribuciones inicial y ergodica
del ingreso normalizado.

1 2 3 4 5
Distribucion
<65% <95% <110% <125% >125%
Inicial 0.201 0.194 0.209 0.185 0.212
Ergodica 0.264 0.227 0.210 0.142 0.157
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pobreza. Efectivamente, las frecuencias en las dos
clases de ingresos mas bajos se incrementan relati-
vamente en comparacion con la distribucion ini-
cial. Este resultado sefala que las regiones mas po-
bres de México convergeran hacia un nivel de
ingreso menor al de las otras regiones.?>?

Los resultados obtenidos gracias al estudio de
las distribuciones ergodicas, combinados con la muy
débil movilidad en el periodo, implican que las re-
giones mds pobres muy probablemente seguirdn
siéndolo en el largo plazo. Estas derivaciones reite-
ran una polarizacion en la distribucion regional del
ingreso normalizado: hay una débil convergencia
entre las regiones con ingresos muy bajos y los cer-
canos a la media y, por otro lado, entre las regiones
sobre el promedio nacional. En otras palabras, las re-
giones mas pobres no convergeran hacia la media.

La integracion de la dimensién espacial
a los procesos markovianos

Es el momento de demostrar que la dimension es-
pacial debe ser tomada en cuenta si se quieren
comprender de mejor manera los fendomenos de
crecimiento y convergencia. Las investigaciones mads
recientes sobre la evolucion de la distribucion del
ingreso han evidenciado la importancia de consi-
derar la autocorrelacion espacial en el andlisis de
las trayectorias de crecimiento.'®**? Con la finali-
dad de determinar si el desplazamiento de una re-
gion hacia una clase de ingreso superior o inferior
esta directamente relacionada con la de sus veci-
nas, es necesario estudiar el nivel de autocorrelacién
espacial en las transiciones regionales. Considére-
se la figura 1, en la cual se representan las 2,442
4reas geoestadisticas y sus respectivos desplazamien-
tos al alza y a la baja en la distribucion del ingreso
por habitante en pesos constantes:* en 2004, 669
dreas geoestadisticas se encontraban en una clase
de ingreso menor a la que tenian en 1984, mien-
tras que 516 mejoraron su posicionamiento. La
mayoria de las regiones que se desplazaron a la baja
se ubican en Oaxaca y Chiapas y, por el contrario,

¢ Para fines de representacion nacional en los mapas aqui presentados,
la informacion esta en proyeccion conica conforme de Lambert con
paralelo base 14°N, primer paralelo estandar 17°30°N, segundo
paralelo estandar 29°30°N, meridiano central 102°W y elipsoide 1866.

CIENCIA UANL / VOL. IX, No. 4, OCTUBRE-DICIEMBRE 2006

‘ ART. DE LA DISPARIDAD.pmd 403

toda la peninsula de Baja California prosperd en
su clasificacion regional. Visualmente, se observa
que las regiones del norte del pais, en detrimento
de un buen numero de dreas geoestadisticas del sur,
se beneficiaron del reacomodo de clases. Debe
resaltarse que estos resultados corresponden a con-
centraciones espaciales con aceleradas y magras ta-
sas de crecimiento.”

Fig. 1. Desplazamiento de clases de las dreas geoestadisticas de

Meéxico, 1984-2004.

Nota: Las regiones en negro retrocedieron en su clasificacion;
aquéllas en blanco mejoraron su posicion y las sombreadas en
gris no registraron desplazamientos.

Para determinar cuales son los factores que per-
miten explicar las caracteristicas de las curvas de
densidad y de la matriz de transicion, Quah® su-
giere normalizar los ingresos por habitante. La idea
general del procedimiento de normalizacion es es-
tudiar la manera en la que el ingreso per capita de
una region sigue la trayectoria de un grupo de re-
giones que evolucionan de manera similar. Quah™®
propone dos referencias posibles: el criterio geogra-
fico (regiones vecinas) y el criterio nacional (todas
las regiones de un pais). Sus resultados indican que
los factores geogrificos son mas importantes que
los nacionales al momento de explicar la dinamica
de la desigualdad del ingreso entre las areas
geoestadisticas de México.

Se adoptara un criterio de normalizacién geo-
grafica con base en la nocion de vecindad al cons-

" Véase Organizacién de las Naciones Unidas, Indice de Desarrollo
Humano Municipal, Nota técnica: Estimacion del ingreso a nivel
municipal, 2004.3!
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Tabla IV. Matriz de transicion del ingreso relativo
a la media de las regiones vecinas.

1 2 8 4 5 Numero de

<65%  <95% <110% <125% >1259 ||observaciones

1 0.732 0.268 0.000 0.000 0.000 967

2 0.007 0.930 0.063 0.000 0.000 23,146
3 0.000  0.101 0.866 0.033  0.000 15,855
4 0.000 0.000 0.101 0.851 0.048 5,380
5 0.000 0.000 0.000 0.068 0.932 3,492

truirse la serie de los ingresos por habitante relati-
vos a la media de sus vecinos y se estimard una matriz
de transicion de un afo a otro entre 1984 y 2004
en la que el ingreso por habitante de un area
geoestadistica no sea relativo al de la media nacio-
nal, sino al de la media de las areas vecinas.' Los
resultados de este procedimiento se presentan en
la tabla IV.

Al examinarse el primer renglon de la matriz, se
observara que hay 967 ocurrencias de regiones con
un ingreso por habitante menor a 65% de la me-
dia de sus vecinas al iniciar el periodo. En 73.2%
de los casos, el ingreso de estas regiones se mantu-
vo inferior a 65% de la media de sus vecinas en el
periodo siguiente. Por el contrario, en 26.8% de
los casos, estas regiones lograron desplazarse a la
clase de ingreso inmediata superior al final del afio.

Si se compara la tabla IV con la tabla I (calcula-
da con una normalizacion con base en la media
nacional), es posible observar que, sin alterar los
limites de las clases, las colas de la distribucion son
mds pequenas. De tener 10,798 observaciones en
la clase de ingresos mds bajos y otras 10,074 en las
de ingresos mas elevados, ahora solamente se ad-
vierten 967 y 3,492 ocurrencias, respectivamente.
En efecto, las clases medias ahora son mas impor-
tantes y concentran a casi todas las regiones. Este
resultado sugiere que, globalmente, las regiones

! Gracias a esta nueva serie, se analizara si las externalidades generadas
por el contexto geografico regional influyen tanto en la posicién de
un area geoestadistica dentro de la distribucion del ingreso como en
la evolucion de este posicionamiento.

i Las excepciones a este fendmeno son las regiones que son mucho
mas pobres que sus vecinas en todo el periodo, es decir, aquellas areas
geoestadisticas que se ubican en la celda (1,1) de la matriz de
transicion: se trata esencialmente de San Simoén Zahuatlan, Coicoyan
de las Flores, Santos Reyes Yucuna, San Lorenzo Texmelucan, Santiago
el Pinar, Metlaténoc y otras regiones de Oaxaca, Chiapas y Guerrero.
Las otras excepciones son las regiones que son mucho mas ricas que
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geograficamente cercanas evolucionan de la misma
manera y no presentan trayectorias de crecimiento
distintas: se presenta nuevamente evidencia de un
fenomeno de autocorrelacion espacial positiva im-
portante entre las dreas geoestadisticas de México.

A primera vista, la normalizacion regional indi-
ca una convergencia mds importante que la nor-
malizacion nacional. Empero, normalizar sobre
la media de las regiones vecinas arroja informacion
sobre la convergencia local (o intrarregional) y, por
consecuencia, integra el papel del espacio en el
analisis, pero no permite estudiar la posicion de las
regiones en la distribucion en cortes transversales
del ingreso por habitante. En otras palabras, esta
metodologia no permite analizar la convergencia
interregional.

Para estudiar de manera simultdnea las dina-
micas espacial y temporal, Rey* propone construir
una matriz de Markov espacial que permita, por
una parte, estudiar las transiciones temporales de
las regiones a través de las clases de ingreso por
habitante y, por otra, analizar la correlacion entre
la trayectoria de estas transiciones y el contexto geo-
grifico de cada region.* La matriz de transicion es-
pacial estimada para las 2,442 dreas geoestadisticas
de México se presenta en la tabla V.

Obsérvese, por ejemplo, que las regiones mas
ricas se ven negativamente afectadas cuando se en-
cuentran rodeadas de regiones pertenecientes a la
clase de ingresos mas bajos: la probabilidad de des-
cender una clase se incrementa cuando el ingreso
por habitante de las regiones vecinas disminuye.
En promedio, las regiones pertenecientes a la quinta
clase de ingreso descienden a la cuarta con una
probabilidad de 7.3% (celda -5, 4- de la tabla I). Por
el contrario, si estas regiones estan rodeadas por
otras regiones ricas, la probabilidad de descender
es de 5.4%. Si las regiones vecinas son menos ricas
(por ejemplo, de la clase 3), la probabilidad se in-

sus vecinas, y que se encuentran en la celda (5,5): se trata
principalmente de las areas geoestadisticas del Distrito Federal y
Nuevo Ledn (Benito Juarez, San Pedro Garza Garcia, Miguel Hidalgo,
Coyoacan, San Nicolas de los Garza, Cuauhtémoc) y de municipios
capitales (Monterrey, Querétaro, Cuernavaca, Chihuahua).

X En otras palabras, la matriz de transicion espacial sefiala la
probabilidad de que una region dada sufra desplazamientos entre las
clases en el seno de la distribucién del ingreso relativo, dados los
desplazamientos pasados de sus regiones vecinas dentro de la
distribucion.
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crementa a 13.3%. Asimismo, las regiones mas
pobres se ven negativamente afectadas, si estdn si-
tuadas cerca de otras regiones pobres. Asi, la pro-
babilidad de que una region pobre se traslade a la
clase de ingreso inmediata superior, ignorando el
contexto regional, es de 4.1% (celda -1,2- de Ia ta-
bla I), mientras que apenas es de 1.1%, si se consi-

Tabla V. Cadena de Markov espacial, por clase de ingreso de
las areas geoestadisticas colindantes.

Clase de las 1 2 3 4 5
regiones
vecinas <65%  <95% <110% <125% >125%

Distribu-
ciéninicial

1 0.989 | 0.006 0.000 0.000  0.000 0.943

0.182 | 0.818 | 0.000  0.000  0.000 0.057
0.000  0.000 | 0.000 | 0.000 0.000 0.000

2
3
4 0.000  0.000 0.000 | 0.000 | 0.000 0.000
5

0.000 0.000 0.000 0.000 | 0.000 0.000

1 0.740 | 0.260  0.000 0.000  0.000 0.152

2 0.063 | 0.895 | 0.042  0.000  0.000 0.724

2 3 0.000 0.227 | 0.682 | 0.091  0.000 0.067

4 0.000 0.000 0.182 | 0.818 | 0.000 0.033

5 0.000 0.000 0.000 0.000 | 1.000 0.024

1 0.000 | 0.000 0.000 0.000  0.000 0.000

2 0.000 | 0.776 | 0.224  0.000  0.000 0.269

3 3 0.000 0.154 | 0.832 | 0.014  0.000 0.574

4 0.000 0.000 0.125 | 0.792 | 0.083 0.096

5 0.000 0.000 0.000 0.133 | 0.867 0.060

1 0.000 | 0.000 0.000 0.000  0.000 0.000

2 0.000 | 0.889 | 0.111 0.000  0.000 0.083

4 3 0.000 0.038 | 0.856 0.106  0.000 0.320

4 0.000 0.000 0.131 0.799 | 0.070 0.329

5 0.000 0.000 0.000 0.097 | 0.903 0.269

1 0.000 | 0.000  0.000 0.000  0.000 0.000

2 0.000 | 0.789 | 0.211 0.000  0.000 0.042

0.000 0.100 | 0.733 | 0.167  0.000 0.133

0.000 0.000 0.105 | 0.789 | 0.105 0.294

(O, B N0V

0.000 0.000 0.000 0.054 | 0.946 0.531

dera que esta rodeada de regiones igualmente po-
bres. Por el contrario, la probabilidad aumenta a
26% si esta region esta rodeada de regiones con
mejores ingresos.

Conclusiones

Esta investigacion destacd que la concentracion
geografica de las regiones en el espacio es suscepti-
ble a la autocorrelacion espacial, asi como a la po-
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larizacion del ingreso. Desde un punto de vista teo-
rico, la tesis de geografia-crecimiento planteada en
los modelos de economia geogréfica desarrollados
por Krugman?*** permite precisar los vinculos en-
tre los esquemas geograficos y el crecimiento eco-
nomico. Las disparidades geograficas y sus modos
de formacion, indudablemente, interacttian con el
proceso de crecimiento y, por tanto, resulta impe-
rativo tomar en cuenta los fenémenos de heteroge-
neidad espacial y diferenciacion de regimenes geo-
grificos, que en el caso de México se presenta como
una dualidad entre un norte prospero y un sur re-
zagado. El conjunto de resultados confirma que los
esquemas de reparticion espacial del ingreso no son
neutros, pues condicionan los procesos de evolu-
ciéon de las disparidades economicas.

El reconocimiento de las particularidades de
cada territorio y la identificacion realista de su po-
tencial sientan las bases para instrumentar accio-
nes de gobierno en el territorio.” Como consecuen-
cia, y considerando los resultados que arrojo esta
investigacion, una politica regional ad hoc al con-
texto nacional debera basarse en: 1) propiciar la
convergencia econdémica mediante las externalida-
des generadas por los sectores productivos en las
regiones; 2) dada la existencia de un efecto de
aglutinamiento regional, alentar directrices politi-
cas que estimulen la innovacién tecnoldgica; 3) re-
ducir las desigualdades entre las regiones, no me-
diante subsidios o inversiones no redituables, sino
a través del incremento en su nivel de competitivi-
dad via infraestructura, a través del principio de
subsidariedad; 4) impulsar la creacién de nuevos
polos de desarrollo econdmico, para desahogar las
grandes metropolis y generar empleo y nuevas in-
versiones en zonas limitrofes que puedan recibir
externalidades positivas de los otros polos del pais;
5) velar por un desarrollo armonioso y equilibrado
en el conjunto de las regiones mexicanas para con-
solidar la cooperacion territorial en el pais y propi-
ciar la transmision mas intensa de externalidades.

Resumen
Haciendo luz en un topico practicamente inexplo-
rado dentro de la bibliografia consagrada al estu-

dio de la desigualdad en México, que ignora las
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potenciales externalidades generadas por la geogra-
fia, esta investigacion integra al espacio como un
determinante del crecimiento econdmico regional.
Los resultados obtenidos permiten subrayar que las
externalidades generadas por la geografia son nota-
bles y significativas al evidenciarse bloqueos geo-
graficos: la probabilidad de que una region mejore
su clasificacion en la distribucion del ingreso es
mucho menor si estd rodeada de regiones pobres.

Palabras clave: Externalidades, Distribucion del
ingreso, Cadenas de Markov, Espacio.

Abstract

By analyzing the potential externalities caused by
geography, this paper considers space as a determi-
nant to regional economic growth and attempts to
examine a practically unexplored topic in the lit-
erature devoted to the study of income inequality
in Mexico. Our outcomes allow us to show that
spatial externalities are statistically considerable and
significant, and that in fact, there is evidence of a
spatial clustering phenomenon. The probability of
increasing regional income is lower when a region
is close to poor neighboring regions.

Keywords: Externalities, Income distribution,
Markov chains, Space.
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